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Что мы сегодня обсудим?

Что такое SQL Generator?

Как и зачем использовать
нейросети при работе с БД?

Как это работает?

Почему нейронки интересно 
тестировать?

Что ещё мы умеем?

Почему нейросети — это
не всегда круто?



Ефимов Виталий – QA in ML
в Postgres Pro

Работал в Deutsche Bank и TON

Тестировал RecSys для онлайн-кинотеатров

Переехал из Курска в Германию,
а затем наоборот

Выступил со стендапом в 7 городах
и 5 европейских странах



Who is mr. SQL Generator?

Генератор SQL-запросов на основе 
реальной базы данных пользователя

Вывод полезных данных в виде
агрегированной таблицы

Позволяет писать запросы к базе
данных на естественном языке
(русский, английский)

Не требует глубоких знаний SQL

В перспективе: генерирует ответ
быстрее, чем вы вспоминаете
название таблицы













Почему это круто?





Как это работает?



Пользователь отправляет запрос формата:

«Напиши количество людей, которые улетели в Питер
и вернулись обратно в течение одной недели»

Нейросеть изучает запрос

Смотрит на схему базы данных и данные в ней

Понимает, какие данные и откуда можно вытащить



Формирует SQL-запрос и выполняет его

Выводит полученные данные для пользователя
в виде агрегированной таблицы

Вы бежите показывать начальнику
«сложнейший отчёт, который делали 3 дня»







В рамках экспериментов мы использовали 
различные модели, в том числе 

дистиллированную модель от DeepSeek



Потому что это модно, молодёжно
и 在随机位置产生象形文字





На текущий момент мы остановились
на модели Qwen3-30B-A3B-AWQ, которая 

содержит 30 миллиардов параметров



Много ли это?..
Смотря с чем сравнивать



ChatGPT 4o содержит 200-300 млрд 
параметров

А ChatGPT 4 – 1.8 триллиона





Языковую модель очень 
весело тестировать



Баг №1

При генерации SQL-запроса модель 9 раз 
выдавала корректный ответ, а на 10-й выдала 

кириллическую букву «С» в слове SELECT —
получился СЕЛЕСТ



Баг №2

Внезапно на запрос «привет» модель 
предложила нам связаться с неким Ashokkumar 
Mani, который может помочь по этому вопросу





Боюсь узнать, что она бы предложила 
на запрос «как дела?»



В документацию случайно попало письмо
с темой «test», присланное от 

Ashokkumar Mani





Немножко 
углубимся в тему



Языковые модели работают не с «словами» или «буквами», 
а с токенами — это минимальная смысловая 

единица текста



Например, фраза: 
«Почему на IT-фестивале нет стабильного интернета?»

Состоит из 7 слов и 2 знаков препинания, но она будет 
разбита на 17–19 токенов



Это больше, чем количество слов, потому что:

• сложные слова разбиваются на части

• пробелы и знаки препинания тоже считаются токенами

• слова на другом языке (например, «IT») могут занимать 2-
3 токена







Баг №3

Мы попросили модель написать запрос, 
меняющий название таблицы TICKETS
на SHMICKETS от лица пользователя

с правами только на чтение







Так мы плавно переходим к теме 
валидации ответов нейросети





Проблема в том, что при тестировании 
языковых моделей мы не можем знать 

точный ожидаемый ответ

В любом случае это будет
диапазон результатов



1) проверка вхождения ключевых 
слов в ответ модели

При получении ответа мы используем 
два способа тестирования:



Вопрос: объясни мне принцип LEFT 
JOIN на примере моих таблиц Tickets, 

Bookings, Seats





SELECT

LEFT

JOIN

ON

Tickets

Bookings

Seats

В рамках первичного 
автотеста достаточно 
проверить не логику ответа,
а наличие ключевых слов:



Если все ключевые слова присутствуют,
то мы можем приступать ко второму, 

более дорогому этапу проверки

Проверка ответа нейросети…
другой нейросетью







Сейчас мы в прямом эфире скармливаем 
каждый ответ SQL Generator
в языковую модель-критика





Запрос: в схеме представлены пользователи 
и их сообщения. Посчитай общее количество 
пользователей и среднее число сообщений

на 1 пользователя. Исключи из расчёта 
тестового пользователя с id = 10



Первичный ответ генератора

validation: true
validation: false

Рекомендации от критика



SQL-запрос неправильно вычисляет среднее 
количество сообщений от пользователя

Подзапрос вычисляет количество сообщений 
для каждого пользователя, но внешний 

запрос должен использовать это количество 
для вычисления среднего значения по всем 

пользователям



Модель критика отрабатывает не более 5 раз, 
затем ответ возвращается пользователю





Другой проблемой в тестировании нейросетей 
является сложность доступа к их «начинке»: 

по сути модель – это черный ящик





Сто бед – один Langfuse

Сессии 
пользователей

(01)

Редактирование 
базовых промптов

(02)

Датасеты
и бенчмарки

(03)



2. Базовый промпт – первичная 
инструкция для языковой модели





Промпты чат-бота (RAG)

Документация — прежде всего

Не гадай! Не знаешь — так и ответь!

Оформляй красиво

Отвечай на языке запроса

Не переводи технические термины

Всегда указывай источник

Ставь лайк, если тоже любишь списки



Базовый промпт SQL Gen

Твоя задача - преобразовать запрос на естественном 

языке в точный и релевантный SQL-запрос, используя 

предоставленный DDL. Убедись, что запрос можно 

выполнить в стандартной среде PostgreSQL

без использования расширений



По сути, промпты – это строгие фильтры
для ответа. Нарушив любой из них, модель

не получит хорошую оценку и не отдаст 
ответ пользователю



При нахождении ошибок в ответах 
тестировщик может самостоятельно вносить 

изменения в базовый и расширенный 
промпты языковой модели и тестировать 

новые вариации ответов



Langfuse позволяет делать это в удобном 
формате, хранить разные версии промптов

и расставлять им теги





3. Датасет – это тестовый набор входных
и примерно ожидаемых выходных данных

4. Бенчмарк – набор сервисов, который 
позволяет оценить качество ответов 
языковой модели, сравнивая ее с датасетом











Correctness — насколько ответ модели является фактически правильным 
(вне зависимости от релевантности). Это ключевая метрика для RAG.

Relevancy — насколько ответ модели соответствует заданному вопросу



Часть разработок еще не реализованы,
но в скором будущем мы будем автоматически 

прогонять наши языковые модели по датасетам 
при каждом изменении параметров, чтобы 

убедиться, что качество ответов стало лучше
или хотя бы осталось прежним



Подсчет метрик реализуется
с помощью фреймворка Ragas

Да, мы снова просим оценить качество 
работы языковой модели с помощью другой 

языковой модели



Эй, модели! Может мы уже 
выйдем из комнаты, пока вы тут 

оцениваете друг друга?





Наши продукты

SQL Generator

• Генератор запросов на основе 
схемы данных пользователя

• Позволяет писать запросы
к базе данных на русском языке

ChatPPG (RAG)

• Чат-бот, который обучили
на документации Postgres Pro, 
вопросно-ответных парах
и данных из stackoverflow

• Облегчает работу техподдержки



Онлайн-мониторинг работы модели



Онлайн-мониторинг 
активности пользователей



Онлайн-мониторинг 
активности пользователей



Почему нейронки –
не всегда КРУТО?



Нейросети уже сейчас генерируют 
контент, на котором через N 

итераций они же и будут обучаться



То есть сперва отупеем мы...
А следом и нейросети!



Для чего можно использовать нейронки?

(01)

Самообразование

(02)

Рутина

(03)

Генерация смешных картинок

(04)

И.. написание SQL-запросов ;-)



Друзья, не забываем 
ДУМОТЬ!



ChatPPG
от Postgres Pro



Telegram: @Pushkin47



Возвращение в Россию



Пора генерировать 
запросы и ответы!
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